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 چکیده

. دارند ارقر دسترس در منظم و ساختاریافته صورت به معمولاً ها داده و هستند ثابت قواعد بر مبتنی عمدتاً حسابداری اطلاعات های سیستم

در  (AI) بنابراین، هوش مصنوعی .اند با تحولات تکنولوژیکی روز هماهنگ شوند ها هنوز نتوانسته این حال، بسیاری از این سیستم با

های مبتنی بر هوش مصنوعی در  بینی گیری از پیش گیرد. بهره های پایلوت مورد استفاده قرار می حسابداری مالی غالباً تنها در پروژه

های  آورد. با این حال، تا کنون دانش محدودی درباره مدل تری را فراهم می های عمیق داری امکان مدیریت پیشگیرانه و تحلیلحساب

های موجود  به تحلیل یافته حاضرمطالعه اند، وجود دارد. با توجه به این شکاف پژوهشی،  ی مسائل حسابداری ارزیابی شدهبینی که برا پیش

از این رو، نویسندگان بر آنند تا با ارائه  .پردازد بینی در حسابداری مالی می صنوعی برای اهداف پیشاده از هوش مپیرامون نحوه استف

 .تر برای محققان آینده فراهم آورند تر و قابل تعمیم پژوهشی، زمینه را برای کسب دانش کلی چشم اندازدیدگاهی جامع و تدوین یک 

 در مصنوعی هوش بر مبتنی بینی پیش زمینه در موجود تحقیقات شناسایی به پژوهشی، مقالات بر مند نظام مرور یک انجام با گاننویسند

ها منجر  آوری داده اند. جمع بهره گرفته  Web of Science و Scopus علمی های پایگاه از منظور، این برای. اند پرداخته مالی حسابداری

های یادگیری ماشینی مورد  بینی، حجم نمونه، بازه زمانی و الگوریتم مطالعه شد. این مطالعات از منظر هدف پیش 4۷به انتخاب نهایی 

 گرفته کار به مصنوعی هوش های روش و دقت پیرامون جزئیاتی و کرده شناسایی را کاربردی حوزه سه نویسندگان .اند استفاده تحلیل شده

 نویسندگان اساس، این بر. استناقص  همچنان تعمیم قابل و فنی-شناختی جامعه دانش که دهد می نشان ما های تهیاف. کردند ارائه شده،

 از استفاده بیشتر کارآمدسازی و ترویج برای توانند می آینده محققان که اند کرده تدوین باز پژوهشی انداز چشم یک همچنین

 ما نتایج مصنوعی، هوش های الگوریتم سریع توسعه دلیل به .بپردازند آن به مالی یحسابدار در مصنوعی هوش بر مبتنی های بینی پیش

 در هنوز که مصنوعی هوش جدید های الگوریتم وجود احتمال بنابراین،. است ها پژوهش کنونی وضعیت از کلی تصویری ارائه به قادر تنها

 پژوهشی چشم انداز و ما های یافته از توانند می علاقمند پژوهشگران حال، این با. دارد وجود ند،ا هنشد بررسی موجود ت پژوهشیمقالا

 .دهند توسعه بیشتر را حوزه این تا کنند برداری بهره پیشنهادی

 

‌.بینی، هوش مصنوعی، یادگیری ماشین، یادگیری عمیق حسابداری، پیشهای‌كلیدی:‌‌واژه
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‌مقدمه‌-1

ممکن است آنچنان مورد توجه ما واقع  کهیدر حال ردیگیصورت م یبا استفاده از هوش مصنوع یاز امور مال یاریامروزه بس

 شرفتیهمچنان به پ یهوش مصنوع شوند،یارائه م یبهبود امور مال یکه برا ییوجود سخت افزارها و نرم افزارها رغمیود. علنش

 کسب و کار کمک کرده است یها در مواجه با چالش نینو یها ارائه راه حل نیو هم چن یموجود در صنعت مال یها یتکنولوژ

 ساختار یها معمولا در دسترس و دارا هستند و داده نیبر قوان یعمدتا مبتن یاراطلاعات حسابد یها ستمیس(. 3401)قوامی، 

، نیبنابرا. اند دهینرس یفعل یکیتکنولوژ یها شرفتیهنوز به پ یحسابدار یها ستمیاز س یاریحال، بس نیبا ا. مناسب هستند

 یها ینیب شیاستفاده از پ شود. یاستفاده م یشیآزما یها اغلب فقط در پروژه یمال ی( در حسابدارAI) یهوش مصنوع

حال، تا کنون، دانش  نیسازد. با ا یرا ممکن م قیدق لیو تحل هیفعال و تجز تیریمد ،یدر حسابدار یبر هوش مصنوع یمبتن

و  یخانیگلپورش) اند، وجود دارد شده یابیارز یمشکلات حسابدار یقبلا برا ینیب شیپ یا کدام مدله نکهیا در مورد یکم

 (.3401 همکاران،

 در طول سه دهه. ای از زندگی شده است های دیجیتال باعث تحولات قابل توجه و سریعی در هر جنبه تقریباً ظهور فناوری

ای به بازار عرضه  افزارها با قدرت محاسباتی فزاینده اند که سخت گرفته در فناوری نانو باعث شده های صورت گذشته، توسعه

ای در  طور فزاینده داده به در نتیجه، تحولاتی چون اینترنت اشیا و تجزیه و تحلیل کلان (.2023و همکاران،  ینگلید) شوند

های برجسته و جنجالی عصر دیجیتال، هوش  گیرند. یکی از تکنولوژی کار گرفته و مورد استفاده قرار می های مختلف به حوزه

عی مورد توجه و های اخیر هوش مصنو ره شده، در سالهای فناوری اشا با توجه به پیشرفت. (2023کلت) است (AI) مصنوعی

امروز، هوش مصنوعی در بسیاری از  (.2032 م،یوانگنهابراک و فون )ت. علاقه فراوانی از سوی مدیران و محققان قرار گرفته اس

گودفلو و ) شود ها و خودکارسازی مشاغل روتین به کار گرفته می موارد مانند شناسایی گفتار و تصویر، تشخیص بیماری

ای است که بر  به همین دلیل، جای تعجب نیست که هوش مصنوعی در حال حاضر یک موضوع چندرشته (.2032همکاران، 

 .گذارد ها و صنایع مختلف تأثیر می بسیاری از رشته

اشی از عصر های اخیر تحت تأثیر تغییرات سریع ن طولانی است، اما در سالای  پیشینههرچند حسابداری یک حوزه سنتی با 

 مقادیرپردازد، حسابداری از  که به مدیریت سرمایه می اقتصاددر مقایسه با  (.2023 ،یلیو ک کولی)بر .دیجیتال قرار گرفته است

در حالی که  .ها ارائه دهد ها، وضعیت مالی و درآمد شرکت برد تا نمایی دقیق و منصفانه از دارایی تراکنشی و تخمینی بهره می

آورد، حسابداری مالی اطلاعاتی را به ذینفعان خارجی عرضه  فعان داخلی فراهم میریت اطلاعاتی را برای ذینحسابداری مدی

های اخیر مشاهده شده است  راستایی بین این دو زیرمجموعه در سال هایی برای هم با این حال، تلاش (2031)پنمن،  کند می

های کاری و روندهای کاری،  با تغییر مکانت. دیریت گردیده اسکه منجر به همگرایی فزاینده بین حسابداری مالی و م

های جدیدی  آورند، اما در عین حال نیازمند مهارت های جدیدی را در حرفه حسابداری فراهم می فرصتهای دیجیتال  آوری فن

و  ی؛ گاتر2020ران، مکاو هکروسکوف ؛ 2023هانتسدر و همکاران،  تنریپنمن، لا به عنوان مثال) از سوی کارکنان نیز هستند

تغییرات بوده است، اما تحولات کنونی مانند تحول دیجیتال و فشارهای اگرچه حسابداری همواره تحت تأثیر . (2032پارکر، 

 (.2023هانتسدر و همکاران،  تنری؛ لا2032و همکاران،  چیهاکوو) اند تر از گذشته شده تر و عمیق قانونی منجر به تغییراتی سریع

)کوپر و همکاران،  کند روزمره در حسابداری کمک میطور مؤثر به انجام وظایف  ماسیون فرآیندهای رباتیک که بهبر اتوعلاوه 

، رایانش (2023و همکاران،  یماف؛ 2020، وتیبون) چین هایی نظیر بلاک آوری ، فن(2023هانتسدر و همکاران،  تنری؛ لا2032

ای بر آینده  تأثیرات عمده (2032؛ وارن و همکاران، 2032و همکاران،  ی)واسارهل ادهد و کلان (2032)هاتونن و همکاران،  ابری

های دیجیتال، هوش مصنوعی تأثیر قابل توجهی بر حسابداری دارد، زیرا این  در میان تمامی فناوری. حسابداری خواهند داشت

ها  های شرکت گیری اری شناسایی کرده و به تصمیمهای حسابد آورد که الگوها را در حجم بالایی از داده امکان را فراهم می

کاربرد هوش  (.2022و همکاران، لهنر ) های مالی توسط ذینفعان استفاده شود کمک کند و همچنین برای انجام تحلیل

طور مکرر بررسی شده است. مباحثی که مورد مطالعه قرار  تر در تحقیقات به مصنوعی در حسابداری موضوعی است که پیش

های فعلی آن در زمینه  ، محدودیت(2023دوت سکو، و  استانکو) اند شامل تأثیر هوش مصنوعی بر حرفه حسابداری تهگرف
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هانتسدر و -تنری)لاو تأثیر حسابداری مبتنی بر هوش مصنوعی بر حرفه حسابدار (2023،و لهنر چلری)لسب وظایف حسابداری

 .باشد می (2023همکاران، 

های مبتنی بر هوش مصنوعی به طور متداول و موفق در  ای کاربردی است که الگوریتمه ی از حوزهحسابداری یکبینی در  پیش

وکار در حسابداری از  بینی رویدادهای آتی در کسب حوزه پیش 2021و متز،  کیوسی؛ کورل2020)برتومو،  روند آن به کار می

ها مبنی بر استفاده از  ، نخستین ایده3220در دهه . ه استو بررسی قرار گرفت مطالعهها تحت  دیرباز وجود داشته و برای سال

بینی مرتبط با حسابداری  شوند، برای وظایف پیش های هوش مصنوعی شناخته می عنوان یکی از روش های عصبی، که به شبکه

، وضعیت (3222)کالن و همکاران،  بینی درآمدهای فصلی حسابداری های عصبی برای پیش برای مثال، شبکه. مطرح گردیدند

از آن زمان که این آثار پیشگام در دهه مورد استفاده قرار گرفتند.  (3222)جو و هان،  و ورشکستگی (3223)کت و پنکه،  مالی

طرز چشمگیری  های حسابداری به بینی منتشر شدند، تحقیقات در زمینه هوش مصنوعی و موارد استفاده آن در پیش 20

اند و قدرت محاسباتی و همچنین حجم  تری از هوش مصنوعی ظهور کرده د و پیچیدههای جدی روش. ه استافزایش یافت

بینی  همچنین، حجم تحقیقات که از هوش مصنوعی برای پیشهای در دسترس به طور قابل توجهی افزایش یافته است.  داده

 (.2022و همکاران،  نوی؛ آگوست2032 ،وغلویتباسیگیی)مول و  طور پیوسته رو به رشد بوده است برند، به در حسابداری بهره می

ای مورد بررسی قرار  طور فزاینده بینی مبتنی بر هوش مصنوعی برای وظایف حسابداری مالی موضوعی است که به پیش

های علوم  با اینکه علاقه به این حوزه در حال افزایش است، اما تحقیقات در این زمینه عمدتاً تحت سلطه رشتهگیرد.  می

های خاص هوش مصنوعی و  این تحقیقات قبلی بیشتر از منظر فنی به موضوع پرداخته و الگوریتم. و مدیریت قرار داردکامپیوتر 

ما . گیرند تر، موارد پرت را نادیده می کنند، که اغلب برای دستیابی به نتایج دقیق های منتخب بررسی می ها را برای داده دقت آن

های مبتنی بر هوش مصنوعی در حسابداری،  بینی شانند به حوزه تحقیقات مربوط به پیتو معتقدیم که پژوهشگران آینده می

های ارزنده و متنوعی اضافه کنند. موضوعات مرتبط با هوش مصنوعی که تاکنون در حسابداری مورد بررسی قرار  سهم

های  ادغام هوش مصنوعی با استراتژی ،(2032)رزپکا و برگر،  های هوش مصنوعی اند، شامل تعاملات کاربران با سیستم نگرفته

 .باشد می (2020)مسکه و همکاران،  و همچنین مفهوم هوش مصنوعی قابل تبیین (2023)بورخس و همکاران،  سازمانی

های مبتنی بر هوش مصنوعی در  بینی در حال حاضر، بر اساس اطلاعات و دانش ما، هیچ مرور جامع و کاملی در مورد پیش

عنوان یک مبنای اولیه برای درک این موضوع توسط پژوهشگران آینده عمل کند. این  جود ندارد که بتواند بهحسابداری مالی و

تواند ارائه دهد،  های ارزشمندی که می بینی و توانایی ه به اهمیت فزاینده هوش مصنوعی در پیشنارسایی در پژوهش، با توج

های مبتنی  بینی ، ارائه یک نمای کلی از حوزه تحقیقاتی پیشهشیت پژومقالابا انجام یک مرور سیستماتیک جای تعجب دارد. 

ویکردهای کنونی و کاربردهای گوناگون ها، ر این نمای کلی به بررسی پتانسیلبر هوش مصنوعی در حسابداری مالی است. 

 :شود تحقیقاتی اولیه ما مشخص می سؤالبدین ترتیب، . پردازد می

RQ1. روند و  کار می بینی در حسابداری مالی به عی برای انجام وظایف پیشدهای مبتنی بر هوش مصنوها و رویکر کدام فناوری

 مزایای حاصل از این رویکردها چیست؟

تواند به پیشرفت یک حوزه  می مقالاتآمده از یک مجموعه گسترده از مطالعات مختلف، مرور  دست ها و نتایج به با ترکیب یافته

کنیم و  تکیه می( 2020ما به استدلال پاول و کریدو ) (.2002؛ وبستر و واتسون، 2032 در،یسنا)ا تحقیقاتی یاری رساند

و به عنوان سکویی برای تحقیقات  "های تحقیقاتی کلیدی را شناسایی کند شکاف"باید  بررسی جامع مقالهمعتقدیم که یک 

تر ز آنچه یک برنامه تحقیقاتی آینده برای موضوعات کمبریم تا نمای کلی ا ما از یک رویکرد جامع بهره می. بعدی عمل نماید

 :تحقیقاتی دوم ما به صورت زیر است سؤالبنابراین، . شده ممکن است، ارائه کنیم بررسی

RQ2. بینی مبتنی بر هوش مصنوعی در حسابداری مالی یاری رسانند و کدام  توانند به حوزه پیش چگونه تحقیقات آینده می

 توانند در این زمینه مطرح شوند؟ و موارد کاربردی بالقوه میهای تحقیقاتی  پرسش

، مبانی حسابداری مالی و هوش مصنوعی را توصیف 2. در بخش اند های این مقاله به شکل زیر ساختاربندی شده سایر قسمت

، 1در بخش . تهدف این مبانی فراهم کردن اطلاعات ضروری برای خواننده جهت درک نتایج بعدی این مقاله اسکنیم.  می
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ای را  برنامه تحقیقاتی آینده 2دهد. بخش  را نشان می مقالاتنتایج مرور  4. بخش کاررفته را شرح خواهیم داد روش تحقیق به

 ت.بندی مطالب اس شامل بحث و جمع 2استخراج شده است، ارائه خواهد داد. در نهایت، بخش  4های بخش  که از یافته
 

 مبانی‌-2

‌لیحسابداری‌ما‌-1-2

شده حسابداری  و اصول پذیرفته (IFRS) گزارشگری مالیالمللی  المللی، همچون استانداردهای بین های حسابداری بین سیستم

های خالص، وضعیت مالی، و نتایج عملکرد شرکت طراحی  ، با هدف ارائه تصویری دقیق از دارایی(US GAAP) ایالات متحده

گذاران جدید و فعلی برای اتخاذ  به منظور کمک به سرمایهشود که اساساً  ی گنجانده میهای مال این اطلاعات در صورتاند.  شده

ها و  های حسابداری، دفترداری مبتنی بر قوانین است. دارایی ویژگی اصلی سیستم (.2031)پنمن  تصمیمات مفید است

در این راستا، سیستم  (.203۷ ،یو واسارهل ی)دا شوند شده و مشخص ثبت می ها اغلب بر اساس معیارهای تعریف بدهی

کند. هر معامله تجاری هم در حساب و هم در حساب متقابل  دفترداری دوطرفه نقش اساسی در ثبت معاملات تجاری ایفا می

شود. همیشه تعادل بین بدهکاری و بستانکاری وجود دارد، زیرا هر ثبت بدهکاری، یک ثبت بستانکاری متناظر  آن ثبت می

طور مؤثرتری انجام  گانه این است که ردیابی و تأیید معاملات به ابداری دوگانه در مقایسه با حسابداری تکیای حساز مزادارد. 

کند تا معاملات تجاری را  گذاران، کمک می این موضوع به اشخاص ثالث، مانند حسابرسان و سرمایه 2032)سنگستر،  گیرد می

  .راحتی درک کنند به

ها و اعتبارات به  اطمینان از برقراری معادله حسابداری بدهیی خود را دارد. ها دوطرفه نیز محدودیتبا این حال، حسابداری 

بعلاوه،  (.203۷ ،یو واسارهل ی)دا شده برای حسابداری نیست های در نظر گرفته کننده درستی حساب خودی خود تضمین

موستئانو، و  ایفاس) طور بازگشتی وجود دارد ها به ثبتف های تقلبی وجود دارد، زیرا امکان تغییر یا حذ هنوز خطر فعالیت

دهند که در برخی موارد،  شاپ لاکین و اشتاینهوف نشان می های اخیر در حوزه حسابداری مانند وایرکارد، کافی رسوایی(. 2032

این  (.2020)راوال،  .دتواند شامل اظهارات نادرست باش میشده با وضعیت مالی واقعی سازگار نیست و  اطلاعات مالی ارائه

گذاران بر مبنای اطلاعات نادرست، تصمیمات  شود، زیرا سرمایه ناهماهنگی منجر به تخصیص نادرست منابع در بازار سرمایه می

شده است که با تدابیر نظارتی  تقلب در حسابداری یک مشکل شناخته (.2002 رو،ی)ژ کنند گذاری نادرستی اتخاذ می سرمایه

 توجه قرار گرفته است ایجاد شد، مورد 2003آکسلی، که در پی رسوایی انرون در سال -له قانون ساربینزمختلف، از جم

شوند و پس از وقوع یک رویداد خاص، که معمولاً اثر  نگر انجام می صورت گذشته های نظارتی معمولاً به تعدیل (.200۷)کوتس، 

دهنده این واقعیت است  به آنها اشاره شد، نشان حسابداری اخیر که در بالاهای  با این حال، رسوایی .شوند منفی دارد، انجام می

 .های عمده در حوزه حسابداری باقی مانده است که تقلب همچنان وجود دارد و به عنوان یکی از چالش

 

 هوش‌مصنوعی‌-2-2

های تحقیقاتی در علم و  حوزهمعرفی شد و به عنوان یکی از جدیدترین  3222برای نخستین بار در سال  (AI) هوش مصنوعی

های علم کامپیوتر و ریاضیات  با این حال، هوش مصنوعی تنها در زمینه 2032)راسل و همکاران،  شود مهندسی شناخته می

 مند شده است ها نظیر اقتصاد، علوم اعصاب و روانشناسی نیز بهره ای از دیگر رشته رشته گنجد، بلکه به عنوان یک حوزه بین نمی

هوش مصنوعی را به دو نوع مختلف نخستین کسی بود که  (1980، (. )سرل2034 د،یویشوارتز و بن د-؛ شالو2032 ،ی)تاول

هوش مصنوعی قوی، که به هوش عمومی مصنوعی معروف است . : هوش مصنوعی قوی و هوش مصنوعی ضعیفتفکیک کرد

ن است حتی احساسات و ل وقوع است را دارد و ممک، توانایی درک آنچه در حا(203۷؛ ون گرون، 2032)آدامز و همکاران، 

ها و هوش شبیه به انسان است  ها به قابلیت (. هدف هوش مصنوعی قوی تجهیز ماشین2032)تاولی،  عواطفی نیز داشته باشد

 در(. 2023)دینگی و همکاران،  هوش مصنوعی قوی هنوز به واقعیت تبدیل نشده است، وجود(. با این 203۷)وان گورون، 

طور کلی،  به .شوند هایی از هوش مصنوعی ضعیف محسوب می ها و کاربردهای امروزین هوش مصنوعی، مصداق وض، تکنیکع
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؛ 3220)سرل،  .گونه احساسات، عواطف یا آگاهی ذهنی ندارند های هوش مصنوعی ضعیف فاقد هوش هستند و هیچ سیستم

ها تنها  بنابراین، هدف توسعه آنروی وظایف خاص تمرکز دارند. (. در عوض، کاربردهای هوش مصنوعی ضعیف بر 2032تاولی، 

عنوان یک  در حال حاضر، هوش مصنوعی به .(2032؛ راسل و همکاران، 2034)فرانکلین،  ردن است، نه هوشمند بودنرفتار ک

روند.  کار می بهها و رویکردهای مختلف است که برای انجام وظایف گوناگون  اصطلاح جامع، شامل طیف وسیعی از فناوری

شود. عملکرد یادگیری  های هوش مصنوعی شناخته می های روش ترین گروه عنوان یکی از محبوب به (ML) یادگیری ماشین

 برشتی)ل های پیشین است های تاریخی یا نمونه یابد و هدف آن حل مسائل با استفاده از داده ماشین با افزایش تجربه بهبود می

عنوان مثال، برای شناسایی اشیاء در کند و به  های جامعه معاصر را تقویت می سیاری از جنبهاوری باین فن (.2032و نوبل، 

 لکان) شود ها دیده می های هوشمند یا دوربین شود که به طور روزافزونی در محصولات مصرفی نظیر گوشی تصاویر استفاده می

طور کلی به دو دسته  توان به ها را می ی ماشین، این تکنیکهای یادگیر بر اساس روش یادگیری تکنیک (.2032و همکاران، 

هرچند که انواع  .(2034 سال،یو اوزوو )باستانلار های یادگیری تحت نظارت و یادگیری بدون نظارت تقسیم کرد: تکنیک

، اما (2032ن، و همکارا ی)مهر شده یا یادگیری آنلاین نظارت دیگری از یادگیری نیز وجود دارد، از جمله یادگیری نیمه

 (.2020و همکاران،  ی)علقان آیند ها به شمار می ترین روش ترین و مطلوب نظارت، رایجیادگیری تحت نظارت و یادگیری بدون 

و همکاران،  ی)علقان های آموزشی است ها در داده تفاوت اصلی یادگیری تحت نظارت و یادگیری بدون نظارت در وجود برچسب

های آموزشی  عنوان داده ها را به های دارای برچسب و ورودی ه سیستم نمونهت به این معناست کیادگیری تحت نظار 2020

شود که از  های محاسباتی تعریف می عنوان روش طور کلی، یادگیری ماشین به به. (2032 ،یلیرجلی)راشکا و م کند دریافت می

های  اش را از داده این ابزار یادگیری ماشین، تجربهبرند.  میتر بهره  های دقیق بینی تجربه برای بهبود عملکرد یا ارائه پیش

های یادگیری ماشین و  با این حال، الگوریتم (.2032و همکاران،  ی)مهر کند تحلیل توسط سیستم استخراج می الکترونیکی قابل

و  ی؛ هالو2032 ناس،ی)دونگ و رکاتس های آموزشی خود عملکرد بهینه دارند هوش مصنوعی تنها به اندازه کیفیت داده

)گودفلو  آیند میهای به کار رفته برای آموزش سیستم از عوامل حیاتی به شمار  بنابراین، کیفیت و حجم داده (.2002همکاران، 

علاوه بر این، یادگیری تقویتی نیز به عنوان یک پارادایم یادگیری دیگر، در تحقیقات اخیر هوش مصنوعی  (.2032و همکاران، 

کرده است. بر خلاف یادگیری تحت نظارت و یادگیری بدون نظارت، یادگیری تقویتی به  معطوفای را به خود  ندهتوجه فزای

شود( با  نیز اطلاق می« عامل»کند. در این نوع یادگیری، یک سیستم هوش مصنوعی )که گاهی به آن  ای متفاوت عمل می گونه

ن یاد بگیرد. این رفتار از طریق تعاملات آزمون و خطا با محیطی که ی حل آرا برامعینی  شود و باید رفتار یک مسئله مواجه می

 خودآموزهای هوش مصنوعی  به این ترتیب، سیستم (.3222همکاران،  و نگی)کالبل شود عامل در آن قرار دارد، فراگرفته می

 (.203۷و همکاران،  لوری)س ندها ندار شده از سوی انسان ها یا دانش ارائه ها، راهنمایی شوند و نیازی به داده می

گرفته از ساختار مغز  های عصبی که الهام شبکهآیند.  های هوش مصنوعی به شمار می ترین فناوری های عصبی یکی از رایج شبکه

 ش،یراو  کیوسیکورل)اند  اند که به یکدیگر متصل تشکیل شدههای مصنوعی  به نام نورونانسان هستند، از واحدهای کوچکی 

عنوان واحدهای پردازش کوچک عمل کرده و خروجی را بر اساس قوانین یادگیری و های مصنوعی به  این نورون (.2022

ها یا سایر موجودات  سازی عملکرد مغز در انسان های عصبی شبیه کنند. بنابراین، هدف شبکه های دریافتی تولید می ورودی

های عصبی  ای توصیف انواع مختلف شبکهمیق به عنوان اصطلاحی بردر این زمینه، یادگیری ع (.2032)آگاروال،  زیستی است

های داده بزرگ و قدرت محاسباتی فراوان، یادگیری عمیق در  رود. به دلیل در دسترس بودن مجموعه پیچیده به کار می

ها یا  شامل ماژولمعماری یادگیری عمیق  (.2032)گودفلو و همکاران،  های اخیر به طور قابل توجهی توسعه یافته است سال

های ورودی  ها قادر به تبدیل داده اند. هر یک از این لایه ی مصنوعی متعددی است که در چندین لایه سازماندهی شدهها وننور

ها، از جمله شناسایی  باشد. یادگیری عمیق به طور چشمگیری در بسیاری از حوزه ها می و یادگیری الگوهای موجود در آن

 (.2032و همکاران،  لکان) یاء بصری و تشخیص اشیاء، بهبود یافته استگفتار، شناسایی اش
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 ستفاده‌از‌هوش‌مصنوعی‌در‌حسابداری‌مالیا‌-2-3

های  های حسابداری معمولاً ساختاریافته و مبتنی بر قوانین هستند، برای ارزیابی خودکار با استفاده از مدل از آنجا که داده

 دلیل روابط متقابلشان، برای شناسایی الگوها بسیار مفیدند مالی بهویژه، ارقام کلیدی  به. هوش مصنوعی کاملاً مناسب هستند

در ضمن، به دلیل تعداد بسیار بالای متغیرهای ذکر شده در ترازنامه، صورت سود و زیان و صورت جریان  (.2002 مان،ی)سل

 (.2023)ولاد و ولاد،  تقریباً غیر ممکن استبر ماشین های مبتنی  ها بدون تجزیه و تحلیل وجوه نقد، شناسایی تمام همبستگی

های مواد اولیه( توسط یک اثر مثبت مقطعی )مانند فروش  بنابراین، ممکن است یک روند منفی بلندمدت )مانند افزایش هزینه

بینی تحولات آینده  پیش عنوان معیاری مناسب برای تواند به تنهایی نمی های ثابت( جبران شود. در این راستا، درآمد به دارایی

تواند به شناسایی روابط  حل مبتنی بر هوش مصنوعی می با این حال، یک راه (.2002)پنمن و ژانگ،  یک شرکت تلقی گردد

 (.2020)چو و همکاران،  مدت را از بلندمدت متمایز سازد های کوتاه های حسابداری کمک کند و توسعه پیچیده در داده

ای برای آن به کار  طور گسترده های هوش مصنوعی و یادگیری ماشین به ی کلیدی است که تکنیکردهاکارببینی یکی از  پیش

 بینی درآمد، برای اطلاعات بیشتر به مانند پیش) بینی متغیرهای سود و زیان بینی شامل پیش هایی از پیش روند. نمونه می

های پرداخت مشتریان، برای  ویژه تاریخ به) جریان نقدیبینی متغیرهای  یا پیش (مراجعه شود (2022) شیراو  کیوسیکورل

بینی، رویکردهای متنوعی وجود دارد  است. برای انجام وظایف پیش (( مراجعه شود2020و همکاران ) یبهرام اطلاعات بیشتر به

هدف شناسایی بندی،  در رویکرد طبقه. شوند بندی می بندی و خوشه بندی، رگرسیون، رتبه های طبقه که شامل الگوریتم

سازی اقلام بر اساس یک  بندی به مرتب وظایف رتبه (.2030و همکاران،  نی)بهارالدمرتبط با اقلام مورد بررسی است های  دسته

بندی شامل تقسیم یک مجموعه از عناصر به  (. همچنین، خوشه2023و همکاران،  Gerdesپردازند ) یا چند معیار خاص می

(. در نهایت، در مقایسه با رویکردهای پیشین، رگرسیون خروجی یک 2032و همکاران،  نسالاکهای همگن است ) زیرمجموعه

اکثر مقالاتی که بخشی از  (.2032و همکاران،  مهریکند که قابلیت مقایسه با دیگر مشاهدات را دارد ) مقدار پیوسته تولید می

شده  به یادگیری نظارتکنند که  ن استفاده میمصنوعی و یادگیری ماشیهای هوش  ها هستند، از تکنیک تحلیل پژوهش

های مربوط به یادگیری بدون نظارت را مورد بررسی قرار  تنها تعداد معدودی از تحقیقات به کارگیری الگوریتماند.  وابسته

 (.2020؛ براون و همکاران، 2032؛ رینارلی، 2032؛ دینگ و همکاران، 2002)شی و همکاران،  اند داده
 

 یقروش‌تحق‌-3

بینی وظایف  های مبتنی بر هوش مصنوعی چگونه در پیش هدف این مقاله یافتن پاسخی به این پرسش است که الگوریتم

های مرتبط از  بندی و ترکیب یافته ها ابزاری مفید برای طبقه مند پژوهش شوند. مرور نظام مرتبط با حسابداری به کار گرفته می

دهد. بر این اساس،  یک مطالعات علمی انجام میاین کار را از طریق گردآوری سیستماترود و  شمار می های گوناگون به رشته

عنوان مرجع اولیه و  تواند به ها روشی مناسب برای ایجاد یک دید جامع از این حوزه پژوهشی است که می مند پژوهش مرور نظام

( و اسنایدر 200۷د، از فرآیندهایی که کیچنهام و چارترز )من زیربنایی برای مطالعات آینده به کار رود. در انجام این مرور نظام

 ایم. اند، پیروی کرده ( پیشنهاد کرده2032)

( را WoSهای داده اسکوپوس و وب آو ساینس ) های داده مختلف برای انتشارات علمی، ما پایگاه با توجه به وجود پایگاه

 WoS پایگاه .(2023،و همکاران انویفورل)شوند  ه علمی محسوب میهای داد ترین پایگاه انتخاب کردیم، زیرا این دو از بزرگ

میلیون سند را  20( و حدود 2023 ,موستک و همکاران) است مجله 32000ناشر و بیش از  1100علمی از  مقالاتشامل 

ز دست دادن منابع تر مقالات و کاهش احتمال ا علاوه بر این، برای پوشش گسترده(. 2023،و همکاران انویفورل)دهد  پوشش می

دربرگیرنده تعداد  Scopusعنوان منبع دوم استفاده کردیم. نخست آنکه،  نیز به Scopusی  پژوهشی مرتبط، از پایگاه داده

مزیت پوشش نه تنها مقالات  Scopus(. افزون بر این، 2020،  ادویکرو  پائولاست ) WoSبیشتری از مجلات نسبت به 

 (.2002و همکاران،  یکولکارنها و منابع مختلف وب را نیز دارد ) شریات تجاری، کتابها بلکه ن مجلات یا کنفرانس
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های مبتنی بر هوش  های داده، یک عبارت جستجو طراحی کردیم. ابتدا، این عبارت باید بخش فنی فناوری پس از انتخاب پایگاه

را نیز « یادگیری عمیق»و « ری ماشینیادگی»های  ، عبارت«هوش مصنوعی»مصنوعی را پوشش دهد. علاوه بر اصطلاح 

شوند. همچنین، اصطلاحات  های مبتنی بر هوش مصنوعی شناخته می ترین روش گنجاندیم، زیرا این دو به عنوان رایج

عنوان مفاهیم مرتبط با هوش مصنوعی در این  را به« یادگیری تقویتی»و « یادگیری بدون نظارت»، «شده یادگیری نظارت»

این پژوهش، هدف  م. بخش دوم رشته جستجو به واژگان مرتبط با کاربردهای مورد مطالعه اختصاص دارد. درعبارت گنجاندی

، "بینی پیش"بینی در حسابداری مالی بود. از این رو، واژگانی مانند  ما بررسی چگونگی استفاده از هوش مصنوعی برای پیش

بینی مبتنی بر  که پیش ته جستجو اضافه شدند. با توجه به اینبه رش "گویی کردن پیش"و  "بینی کردن پیش"، "گویی پیش"

رود، لازم دانستیم دامنه جستجو را به حوزه حسابداری محدود کنیم.  هوش مصنوعی برای اهداف و وظایف متنوعی به کار می

  های داده در پایگاهدر انتهای رشته جستجو اضافه شد. در نتیجه، رشته جستجوی زیر را  "حسابداری"، واژه به همین دلیل

 OR "شده یادگیری نظارت" OR "ادگیری عمیقی" OR "یادگیری ماشین" OR "هوش مصنوعی"مذکور به کار بردیم: )

 OR "پیشگویی" OR "بینی کردن پیش" OR "بینی پیش")) AND( "یادگیری تقویتی" OR "یادگیری بدون نظارت"

 (."حسابداری" AND( "پیشگویی کردن"

مان پوشش مقالات  انجام شد. ما محدوده زمانی خاصی را مشخص نکردیم و هدف 2022س مار 2تاریخ  جستجوی ما در

های کلیدی هر نشریه صورت گرفت. پس از حذف موارد تکراری، نمونه  قدیمی و جدید بود. جستجو در عنوان، چکیده و واژه

از  مقاله گردید. 32ت غیرانگلیسی بود که منجر به حذف مقاله منحصر به فرد بود. اولین مرحله ما حذف مقالا ۷12اولیه شامل 

شده تمرکز کنیم، مرحله دوم ما حذف مقالات غیر داوری بود. این اقدام  خواستیم فقط بر روی مقالات داوری جایی که می آن

مقالات بر اساس  رسید. در این مرحله، شروع به حذف 222مانده به  تعداد نشریات باقیمقاله دیگر شد و  22منجر به حذف 

های مبتنی بر هوش مصنوعی در  بینی بیشتر راه یابد، لازم بود که به پیشهای  ای به بررسی محتوا کردیم. برای اینکه مقاله

پانصد و شش مقاله که بر اساس  زمینه حسابداری مالی بپردازد. بدین ترتیب، بررسی عناوین مقالات را آغاز کردیم.

مقاله کاهش یافت. سپس،  322مانده به  باقی خوانی نداشتند، حذف شدند و تعداد مقالات تحقیق ما هم ی هایشان با دامنه عنوان

مانده به  باقی نشریه دیگر گردید و تعداد مقالات 22های این مقالات پرداختیم که منجر به حذف  ها و چکیده به بررسی کلیدواژه

مقاله دیگر به دلیل عدم  32کامل مقالات بود که در این مرحله،  ی حذف شامل بررسی متن مقاله رسید. آخرین مرحله 21

خود را با استفاده  مقالاتی  عنوان آخرین مرحله، مجموعه به ی انتخابی حذف شدند. اسب با معیارهای تحقیق ما از مجموعهتن

تر  طالعات اضافی که پیشمانده تکمیل کردیم. با این حال، نتوانستیم م ی باقی مقاله 4۷از جستجوهای معکوس بر روی 

مراحل  3اله کاهش یافت. شکل مق 4۷شناسایی نشده بودند، پیدا کنیم. در نتیجه، تعداد نهایی مقالات مورد بررسی به 

 دهد. طور خلاصه نشان می آوری منابع مورد استفاده ما را به جمع

 
 شیمطالعات‌پژوهآوری‌‌نمای‌كلی‌مراحل‌جمع‌-1شکل‌
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 ها‌‌یافته‌-4

و  یامپیس) اند کردهمشخص بینی مبتنی بر هوش مصنوعی در حوزه حسابداری مالی را  پیش اهمیتتحقیقات متعددی 

بررسی محتوای مقالات شناسایی شده بود تا به پس از دریافت نمونه نهایی، گام نخست ما (. 2020برتومئو،  ;2023همکاران، 

توان به سه دسته مختلف  های موجود را می ایم که پژوهش ، دریافتهه بر این ارزیابی اولیهتکیبا . درک بهتری از محتوا برسیم

طور خاص برای  ها به بینی پیشبینی ورشکستگی را معرفی خواهیم کرد، چرا که این  نخست، نتایج مربوط به پیش .تقسیم کرد

شده، این موضوع بیشترین پردازش را در  شناسایی مقاله 20با وجود  .ها حائز اهمیت است ارزیابی فرضیات تداوم فعالیت شرکت

بینی وضعیت  پردازیم که ناظر بر پیش ها، به حوزه تحلیل مالی می ر زیر بخش دوم یافتهد .های قبلی داشته است پژوهش

بلیت اعتماد که برای ارزیابی قاپردازد  در نهایت، زیر بخش پایانی به شناسایی تقلب و خطا می. تاقتصادی یک شرکت اس

 .ت مالی حیاتی هستنداطلاعا

 

 ورشکستگی‌-1-4

 یاستفاده کنندگان از اطلاعات مال ریگذاران, اعتباردهندگان و سا هیسرما یبرا تیبااهم دهیپد کی یمال یورشکستگ لیتحل

ب محسوب جالب و جذا اریموضوع بس کی یشرکت قبل از بروز درماندگ کیاحتمال درمانده شدن  نییشود. تع یمحسوب م

معمولاً تهدید  .(3122 )وقفی، واقع شود دیگذاران و اعتباردهندگان مف هیماسر یو هم برا رانیمد یتواند هم برا یشود و م یم

د. شو ر نظر گرفته میدکنندگان مالی شرکت  تأمین از سویورشکستگی یا بار سنگین بدهی به عنوان یک خطر اساسی به ویژه 

مسئول های خود را از دست بدهند، زیرا  گذاری سرمایه کنندگان مالی تأمین ، ممکن استصورت ورشکستگی یک شرکت در

گذاران  گذاری نامناسب، سرمایه برای اجتناب از این سرمایهدهد.  تری قرار می های پایین ها را در اولویت مطالبات آن تصفیه مالی

 (.2002)آگروال و تافلر،  بینی کنند آینده یک شرکت را پیش کنند تا نقدینگی و وضعیت مالی در سهام و اوراق قرضه تلاش می

های شرکتی پرداخته، توسط ویلسون  بینی ورشکستگی شده که به استفاده از هوش مصنوعی برای پیش اولین رویکرد شناسایی

یره مقایسه های عصبی را با تحلیل تفکیکی چندمتغ بینی شبکه ( پیشنهاد شده است. نویسندگان دقت پیش3224و شارد )

کند تا الگوهای موجود در  فراهم میشده هستند که این امکان را  بینی مبتنی بر روش یادگیری نظارت کردند. هر دو مدل پیش

نتایج  برداری شود. بینی وضعیت نقدینگی آینده یک شرکت بهره ها برای پیش های آموزشی شناسایی شوند و از آن مجموعه داده

بینی نسبت به تحلیل  طور معناداری دقت بیشتری در پیش اند به های عصبی توانسته هد که شبکهد این تحقیقات نشان می

های  ( گزارش شده است که مدل3222های مشابهی نیز توسط لاچر و همکاران ) تفکیکی چندمتغیره ارائه دهند. یافته

بر خلاف تحقیقات قبلی،  تر مورد تحلیل قرار دادند. نیتر و با بازه زمانی طولا های داده بزرگ بینی مشابه را بر روی مجموعه پیش

تری طور قابل اعتماد بهتوانند  عنوان یک روش یادگیری بدون نظارت، می های کاهونن، به دهد که شبکه ( نشان می3222آلیچی )

ط دیگر که توس در یک مطالعه. را از یکدیگر متمایز کنند (insolvent)‌سوداگرهای  شرکت و (solvent)‌سالم های شرکت

بینی گردید. با این حال، این  نورون در هر لایه پیشها با استفاده از تعداد بیشتری  ( انجام شد، ورشکستگی شرکت2002کیم )

 .بینی بالاتری نسبت به مطالعات قبلی ارائه کند رویکرد نتوانست دقت پیش

های استرالیایی، آلمانی و ژاپنی را با  تگی شرکت( حاصل شد، که توانستند ورشکس2002پیشرفتی مهم توسط تسای و وو )

های  های یادگیری و شبکه این پژوهش از تعداد بیشتری از دورهدر قبلی، های  پژوهشبینی کنند. برخلاف  دقت بیشتری پیش

توان دقت  ( نشان دادند که می2002های عصبی، هوانگ و همکاران ) . علاوه بر اندازه شبکهشده استتر استفاده  عصبی عمیق

و همکاران  یتوسطشسازی  د. گزینه دیگری برای بهینههای ورودی افزایش دا هایی از داده های عصبی را با محاسبه نسبت شبکه

بینی  تواند دقت پیش معی میبه عنوان یک روش یادگیری ج (bagging)( پیشنهاد شد که نشان داد روش تجمیع 2002)

های ترکیبی،  که الگوریتماند  دادهنشان ( 2032جه به این موضوع، لو و همکاران )تو با .ها را بهبود بخشد ورشکستگی شرکت

بینی  توانایی پیشدقت و  به طرز چشمگیریتوانند  سازی ازدحام ذرات، می مانند ترکیب ماشین بردار پشتیبان با بهینه

( ارزیابی شد و 203۷توسط آنتونز و همکاران )های بردار پشتیبانی نیز  بینی ماشین توانایی پیش. را بهبود بخشند ورشکستگی
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بینی  روش با رگرسیون لجستیک و فرآیندهای گاوسی مقایسه گردید، که نتیجه نشان داد فرآیندهای گاوسی عملکرد پیشاین 

ی بردار ها ( انجام شد، همچنین تأیید شد که ماشین2032ای که توسط راینارلی ) اند. در مطالعه طور موثری بهبود داده را به

گیری و رگرسیون  های تصمیم های عصبی، درخت ز ورشکستگی نسبت به شبکهتری ا های دقیق بینی پشتیبانی قادر به ارائه پیش

( نیز مورد تأیید 2023ای از سهگال و همکاران ) های بردار پشتیبان در مطالعه بینی برتر ماشین توانایی پیش لجستیک هستند.

بینی ورشکستگی  های پیش های عصبی و رگرسیون لجستیک مقایسه شد. یکی دیگر از الگوریتم بکهقرار گرفت، که در آن با ش

بینی این روش در پژوهشی توسط  شود. قابلیت پیش درخت تصمیم ساخته میشرکت، جنگل تصادفی است که از تعداد زیادی 

که جنگل تصادفی حتی عملکرد بهتری نسبت به ( مورد ارزیابی قرار گرفت و نتایج نشان داد 203۷کوستوپولوس و همکاران )

 .تیبان داردماشین بردار پش

های پیشرفته گرادیان بوستینگ است. یکی از این  بینی مبتنی بر درخت، شامل الگوریتم های پیش های اخیر در مدل توسعه

بینی اضافه  خطای پیشاست که پس از هر تکرار، یک درخت اضافی به منظور تصحیح  TreeNetها، الگوریتم  الگوریتم

های  بینی پیش TreeNet( انجام شده است، نشان داده شده که الگوریتم 2032وانگ )کند. در تحقیقی که توسط جونز و  می

های  علاوه بر روش دهد. های سنتی مانند رگرسیون لجستیک ارائه می تر از مدل طور قابل توجهی دقیق ورشکستگی را به

سازی هوش جمعی  یکی دیگر از رویکردهای پیادهها نیز  سازی کلونی مورچه الگوریتم بهینه ترکیبی و مبتنی بر درخت،

حل )برای مثال، کاهش  ترین راه منظور جستجوی ساده سازی، به ویژه در مسائل بهینه شود. این الگوریتم به محسوب می

( انجام شده، نشان داده است 2020مار و همکاران )عنوان نمونه، پژوهشی که توسط اوتایاکو کاربرد دارد. به پیچیدگی قوانین(

های ورشکستگی بهتری نسبت به رگرسیون لجستیک یا جنگل تصادفی ارائه  بینی ها پیش سازی کلونی مورچه ریتم بهینهکه الگو

در پژوهش خود ( 3401مهرابی و همکاران ) اند. دهد، که در مطالعات پیشین معمولاً عملکرد بسیار خوبی از خود نشان داده می

( LR) کیلجست ونی(، رگرسAIS) یمصنوع یمنیا ستمی(، سWNN) یموجک یاز جمله شبکه عصب یمختلف یها تمیاز الگور

 ییها، دقت و کارا شرکت یواقع یها مطالعه با استفاده از داده نیاکردند.  استفاده WNNو  AISاز  یبیترک تمیالگور کیو 

دارد و  یمال یدرماندگ ینیب شیدر پ یبالاتر ییتوانا یبیترک تمیکه الگور دادنشان  جیاتن .کرده است سهیها را مقا مدل نیا

 یمال یدرماندگ ینیب شیپاز منظر آن ها . ردیمورد استفاده قرار گ یمال یها یریگ میتصم یبرا دیابزار مف کیبه عنوان  تواند یم

 ینیب شیدر پ یهوش مصنوع تمیالگور( از 3122)فی وق .است یمال تیریدر حوزه مد یاصل یها از چالش یکیها  شرکت

بهره برده  شده بورس اوراق بهادار تهران رفتهیپذ یدر شرکت ها یو حسابدار یکلان اقتصاد یرهایبا استفاده از متغ یورشستگ

 یشرکت ها ییجهت شناسا یروش یساز یسال اقدام به بوم-شرکت 3422پژوهش با استفاده از اطلاعات  نیدر ااست. 

و  یکرنل گوس بانیبردار پشت نیماش یهوش مصنوع تمیبا استفاده از الگور تیدر سه سطح شده است و در نها یدرمانده مال

در  یو حسابدار یکلان اقتصاد یها ریبا استفاده از متغ ندهیو دوسال آ یدر سال آت یمال یورشکستگ دیقانون گرا چا تمیالگور

معکوس نسبت  ریو تأث یمال سکیتورم و ر میمستق ریاز تأث یحاک قیتحق جینتا ست.شده ا ینیب شیپ رانیا هیبازار سرما

دهد  ینشان م جینتا نیباشد. همچن یم یمال یبر ورشکستگ یاتیوجه نقد عمل, بازده سالانه سهام و نسبت رموظفیغ رانیمد

 ینیب شیدر پ یبالا تر ییتوانا دیا چاقانون گر تمینسبت به الگور یکرنل گوس بانیبردار پشت نیماش یخط ریغ تمیکه الگور

 شرکت ها دارد. یآت یورشکستگ

تر را فراهم  تر و عمیق های عصبی بزرگ شده، امکان ایجاد شبکه سازی توزیع ذخیرهسازی و  های فناوری مانند موازی نوآوری

بینی با  ی عصبی عمیق قادر به پیشها اند که شبکه ( نشان داده2032اند. به همین ترتیب، الکساندروپولوس و همکاران ) کرده

( 2020های مشابهی نیز از پژوهش کاو و همکاران ) دقت بیشتری نسبت به رگرسیون لجستیک و روش بیز ساده هستند. یافته

های بیزی تأیید  های بردار پشتیبان و شبکه های عصبی عمیق را در مقایسه با ماشین بینی برتر شبکه پیشحاصل شده که توان 

سازی  شود که با شبیه مدت می کوتاه-های عصبی بلندمدت های اخیر در حوزه یادگیری عمیق، شامل شبکه توسعه د.کن می

( انجام شده است، 2020ای که توسط جانگ و همکاران ) سپارند. در مطالعه مدت، انتظارات قبلی را به خاطر می حافظه کوتاه
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های ورشکستگی بسیار قابل اعتمادی ارائه دهند،  بینی قادرند پیش مدت کوتاه-های عصبی بلندمدت مشخص گردید که شبکه

 گیرد.ها در اختیارشان قرار  های مالی شرکت های کلان اقتصادی و صنعتی به همراه داده که داده مشروط بر این

ینگ و همکاران شود. د های شرکتی، مقایسه با گروه همتا معمولاً یک رویکرد مفید محسوب می بندی بهتر داده برای طبقه

ها را بر اساس  تواند ورشکستگی و اشتباهات مالی شرکت کنند که می را معرفی می K-mediansبندی  ( روش خوشه2032)

 stacked، خودرمزگذارهای انباشته )K-mediansبندی  بینی کند. علاوه بر خوشه ای گروه همتا پیش تحلیل خوشه

autoencoderشوند. پژوهش سوی و همکاران  اخته میهای یادگیری بدون نظارت شن وشعنوان یکی دیگر از ر ( نیز به

کار  های ورودی به ها و افزایش کیفیت داده توانند برای استخراج ویژگی خودرمزگذارهای انباشته میدهد که  ( نشان می2020)

 رتقاء بخشید.ها را ا بینی مدل توجهی دقت پیش طور قابل ها به پردازش داده روند. افزون بر این، پیش

های ورودی  عنوان داده ها، استفاده از افشای متنی به ویژگیهای همتا و استخراج مؤثر  ای از شرکت های مقایسه علاوه بر داده

های متنی موجود در  ( در پژوهش خود از داده2032بینی نیز قابل تصور است. مای و همکاران ) های پیش اضافی برای مدل

های متنی  گنجاندن داده اند. برده های مالی سنتی و متغیرهای مبتنی بر بازار بهره همراه نسبت ها به تهای سالانه شرک گزارش

تری  های دقیق بینی شود که بدین ترتیب پیش های عصبی می بینی شبکه ها منجر به بهبود چشمگیری در دقت پیش توسط آن

بینی  ای از تمام مطالعات مربوط به پیش خلاصه 3دول دهند. ج نسبت به جنگل تصادفی یا رگرسیون لجستیک ارائه می

پردازد. اگر چندین مجموعه داده  ها می های نمونه و دقت شده، اندازه های ارزیابی که به بررسی مدل دهد ورشکستگی را ارائه می

 شود. تحلیل شده باشد، مجموعه داده با بالاترین دقت نشان داده می

 

‌ستگیبینی‌ورشک‌العات‌پیشنمای‌كلی‌از‌تمام‌مط‌-‌1جدول
 دقت دوره نمونهحجم‌ بهترین‌مدل شده‌های‌ارزیابی‌مدل نویسندگان

 MDA ،NN NN 129 (1994) ویلسون/شاردا
1975–

1982 
97.50% 

 MDA ،NN NN 282 (1995) لاچر و همکاران
1970–

1989 
91.50% 

 92 ی کهونن شبکه ی کهونن شبکه (1996) آلیچی
1987–

1992 
N.A. 

 NN NN 654 N.A. 80.00% (2005) کیم

 هوانگ و همکاران

(2008) 

DT ،MDA ،NN ،NN  سازگار )شامل

 های ورودی( محاسبه نسبت ویژگی
NN 97.87 2004 660 سازگار% 

 NN 690 N.A. 97.32% ی مجموعه NN ی مجموعه (2008) تسای/وو

 (2009) شی و همکاران
DT ،NN ،NN  ،)سازگار )شامل باگینگ

 SVM ،ZeroRهمسایه،  ترین نزدیک
NN 1,000 سازگار N.A. 75.60% 

 (SVM + SPSO) ، مدل ترکیبیSVM (2015) همکارانلو و 
 مدل ترکیبی

SVM 
250 

2002–

2006 
99.21% 

 2,000 مدل ترکیبی LR ،SVMفرایند گاوسی،  (2017) آنتونز و همکاران
2002–

2006 
98.13% 
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SVM 

 کاستاپولوس و همکاران

(2017) 
BN ،NN ،RF ،SVM RF 435 

2003–

2005 
70.19% 

الکساندروپولوس و 

 (2019) همکاران
LR ،NB ،NN NN 450 

2003–

2004 
73.20% 

 K-Medians ،SAE بندی خوشه (2019) دینگ و همکاران
-K بندی خوشه

Medians 
97,680 

1996–

2016 
88.46% 

 LR ،TreeNet TreeNet 4,922,271 (2019) جونز/وانگ
2009–

2013 
90.40% 

 (2019) مای و همکاران
CNN ،CNN ی کلمات(،  سازگار )شامل تعبیه

LR ،RF ،SVM 
CNN 106,821 سازگار 

1994–

2014 
85.60% 

 (2019) رینارلی
DT ،LR ،NBترین همسایه،  ، نزدیکNN ،

SVM ،ZeroR 
SVM 120 

2008–

2014 
85.83% 

 BN ،DT ،LR ،NN ،SVM NN 1,563,010 (2020) کاو و همکاران
1961–

2018 
83.72% 

 LSTM LSTM 1,378 (2020) همکارانجانگ و 
1980–

2016 
98.54% 

 (2020) سویی و همکاران
AB ،LD ،LR ،NN ،RF ،SAE ،SVM ،

XGBoost 
SAE 10,503 

2007–

2013 
98.00% 

 اوثایاکومار و همکاران

(2020) 

، LR ،NN ،RBFسازی کلونی مورچه،  بهینه

RF 

سازی کلونی  بهینه

 مورچه
250 N.A. 100.00% 

 گال و همکاران سه

(2021) 
LR ،NN ،SVM SVM 1,957 

2010–

2016 
83.60% 

AB  بهینه = ( سازی افزایشیAdaBoost؛) 

BN شبکه = ( ی بیزینیBayesian Network؛) 

CNN شبکه = ( ی عصبی کانولوشنیConvolutional Neural Network؛) 

DT ( درخت تصمیم =Decision Tree؛) 

LD  تفکیک خط= تحلیل( یLinear Discriminant Analysis؛) 

LR ( رگرسیون لجستیک =Logistic Regression؛) 

LSTM حافظه کوتاه = ( مدت و بلندمدتLong Short-Term Memory؛) 
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MDA ( تحلیل تفکیک چندمتغیره =Multivariate Discriminant Analysis؛) 

NB ( بیز ساده =Naïve Bayes؛) 

NN = ی عصبی  شبکه(Neural Network؛) 

RBF ( تابع پایه شعاعی =Radial Basis Function؛) 

RF ( جنگل تصادفی =Random Forest؛) 

SAE ( رمزگذار خودکار انباشته =Stacked Auto Encoder؛) 

SPSO بهینه = ( سازی کلونی ذرات سوئیچینگSwitching Particle Swarm Optimization؛) 

SVM ماشین بردار پشتیبان = (Support Vector Machine) 

 .است ایجادشده منبع: جدول توسط نویسنده

 

 تحلیل‌مالی‌-2-4

. ها را مشخص کند پردازد تا وضعیت اقتصادی فعلی و آینده شرکت های کمی و کیفی حسابداری می تحلیل مالی به ارزیابی داده

ها را به  ردازند و این تحلیلپ های مالی سالانه می خارجی به بررسی صورتگران داخلی و  برای رسیدن به این هدف، تحلیل

گذاری یا  گذاران در خصوص سرمایه گیری سرمایه علاوه بر تصمیم (.2031)پنمن،  دهند دلایل مختلف )شخصی( انجام می

های مالی  های غیردولتی نیز به تحلیل صورت ای از سازمان ها برای اعطای وام، تعداد فزاینده خروج از آن و ارزیابی بانک

کنندگان نیز به  (. همچنین، تأمین2023ها را مورد بررسی قرار دهند )سیسای،  عنوان مثال، پایداری شرکت پردازند تا به می

کند تا احتمال انجام تعهدات قراردادی  ها کمک می ها به آن سو، این تحلیل تند؛ از یکمند هس اعتماد علاقه های مالی قابل تحلیل

های  ریزی در خصوص توسعه روابط تجاری در سال عنوان مبنایی برای برنامه ارزیابی کنند و از سوی دیگر، به مشتریان را بهتر

تری  های مختلف ذینفع کمک کند تا شناخت عمیق تواند به گروه های مالی خودکار می به این ترتیب، تحلیلآینده به کار آید. 

 .ها به دست آورند از شرکت

بر دارایی خالص آینده، وضعیت مالی  چرا که مستقیماً، رود بخش مهمی از تحلیل مالی به شمار میآینده های  بینی هزینه پیش

( 3222های آینده توسط بوسابایین و کاکا ) بینی هزینه . یک مطالعه اولیه در زمینه پیشگذارد و نتایج عملیاتی شرکت تأثیر می

بینی  های عصبی برای پیش ، در این تحقیق نیز از شبکهورشکستگی بینی در قیاس با مطالعات مربوط به پیشانجام شد. 

وجود  وساز تفاوت چندانی های ساخت شده در پروژه بینی های هزینه واقعی و پیش بین منحنیهای آتی استفاده گردید.  هزینه

ا و ای توسط کاراچ طالعهوساز در م های ساخت بینی هزینه ها در پیش های عصبی بر سایر روش . همچنین، برتری شبکهداردن

های یادگیری ماشین،  گیری از مدل ( با بهره2032در پژوهش دیگری، کوزی و همکاران )( تأیید شده است. 2020همکاران )

آوری،  های هزینه )شامل جمع ویژه، فرآیند مدیریت داده . بهیابی را شناسایی کردند عوامل مؤثر آینده بر کارایی سیستم هزینه

 رآمد شناسایی شده است.عنوان یکی از عوامل کلیدی در ایجاد یک سیستم هزینه کا و استفاده( به سازی ذخیره

 گیرد بینی ثروت آتی سهامداران صورت می های مالی معمولاً برای پیش ها، تحلیل های آینده شرکت بینی هزینه جز پیش به

های  مدت چندین دهه در محیط های سهام به ازدهبینی ثروت سهامداران و ب (. موضوع پیش2002)ماچوگا و همکاران، 

های آماری متداول برای بررسی  بر این مبنا، تحقیقات بسیاری از روشانتقادی مورد بررسی قرار گرفته است. طور  دانشگاهی به

نز، ت و مالی)اسکوئی اند بینی ثروت سهامداران و بازده سهام بهره گرفته شده در پیش های مالی از پیش تعیین اهمیت نسبت
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ودند که به بررسی پتانسیل هوش ( نخستین پژوهشگرانی ب200۷(. بارنز و لی )2023؛ فیشر و لهنر، 2004؛ لوئلن، 3221

ها  بینی آن عنوان عوامل اصلی مؤثر بر ثروت آینده سهامداران پرداختند. مدل پیش های مالی به مصنوعی در تحلیل نسبت

ازده سرمایه، قیمت سهام، ارزش ب)هترین عملکرد را در استفاده از پنج پارامتر ورودی های عصبی بود که ب مبتنی بر شبکه

های  ( از الگوریتم2030ی دیگر، کریمر و فروند )ا مطالعه در. داد نشان خود از (اقتصادی افزوده، سود به ازای هر سهم و درآمد

در بازار سرمایه استفاده کرده و به شناسایی روابط ها  بینی وضعیت ارزشیابی شرکت تقویتی و مبتنی بر درخت برای پیش

 Tobin's) عنوان یکی از معیارهای ارزیابی بازار سرمایه شرکت، از نسبت توبین بههای حسابداری پرداختند.  غیرخطی در داده

q) نتایج نشان گردد یها محاسبه م تقسیم ارزش بازار شرکت بر هزینه جایگزینی دارایی بااین نسبت مالی . استفاده شده است .

همچنین ها دارد.  بینی نسبت توبین شرکت ( توانایی بیشتری در پیشRandom Forestدهد که الگوریتم جنگل تصادفی ) می

ای که توسط لی  . مطالعهسهامداران به این بستگی دارد که شرکت در کدام مرحله از چرخه زندگی خود قرار دارد میزان دارایی

توانند  ( میSupport Vector Machinesردار پشتیبان )های ب نجام شد، به این نتیجه رسید که ماشین( ا2023و همکاران )

 ها مورد استفاده قرار گیرند. بینی مرحله چرخه عمر اکثر شرکت برای پیش

( انجام 2033ای که توسط چنگ و روی ) ها، نقدینگی مالی است. مطالعه یکی از اجزای اساسی ارزیابی عملکرد آینده شرکت

توانند در  می بینی مبتنی بر هوش مصنوعی های پیش پردازد که تا چه اندازه روش شده است، به بررسی این موضوع می

های بردار  دهد که یک مدل ترکیبی شامل ماشین ها نشان می های آن های نقدی آینده مؤثر باشند. یافته بینی جریان پیش

دهد و عملکرد  های قابل اعتمادی ارائه می بینی های ژنتیکی سریع و نامنظم، پیش تمهای منطق فازی و الگوری پشتیبان، مدل

بینی فاکتورهای  نقدی، پیش های کلیدی در مدیریت جریان بینی منفرد دارد. یکی از جنبه های پیش بهتری نسبت به مدل

دهد که رگرسیون لجستیک در  ( انجام شده است، نشان می2020ای که توسط بحرمی و همکاران ) معوق است. مطالعه

دارد. علاوه بر  OneRشتیبان یا الگوریتم های بردار پ های پرداخت مشتریان، عملکرد بهتری نسبت به ماشین بینی تاریخ پیش

تواند تأثیر قابل توجهی بر شرکتی که انتظار وصول این مطالبات را دارد، داشته  ها نیز می های معوق، عدم پرداخت پرداخت

نیاز به استفاده از  IFRS 9 طور مستقیم با حسابداری مالی در ارتباط است، زیرا استانداردهای قصور در پرداخت نیز بهباشد. 

( 2020ای که توسط مارتینلی و همکاران ) مطالعه .های دریافتی دارد شده برای ارزیابی حساب بینی مدل زیان اعتباری پیش

. نتایج نگری کرد ها را قبل از وقوع پیش توان عدم پرداخت تا چه حد میپردازد که  یانجام شده است، به ارزیابی این موضوع م

های عصبی و روش بیز ساده  ( از دقت بیشتری نسبت به شبکهRandom Forestدهد که مدل جنگل تصادفی ) نشان می

. همچنین، در مطالعه دیگری که باشند بینی می طور صحیح قابل پیش برخوردار است و تقریباً تمامی موارد عدم پرداخت به

اند  ( توانستهSupport Vector Machinesهای بردار پشتیبان ) ( انجام شده، ماشین2020دیس و همکاران ) توسط ساریانی

 بینی کنند. اندکی بهتر از مدل جنگل تصادفی پیشها را حتی  عدم پرداخت

ها مطرح است.  وان یک شاخص کلیدی در ارزیابی توسعه شرکتعن بینی درآمدهای آینده نیز به علاوه بر جریان نقدی، پیش

ترین مدل را برای  پردازد تا دقیق ( به مقایسه چندین مدل یادگیری ماشین می2020و همکاران ) سنیوا یسای  طالعهم

ت دهد که رگرسیون ریج توانسته اس بینی فروش آینده شناسایی کند. برخلاف مطالعات پیشین، نتایج نشان می پیش

ای که توسط کومار و  در مطالعه های تصادفی ارائه دهد. های بردار پشتیبان یا جنگل تری نسبت به ماشین های دقیق بینی پیش

است. به منظور شناسایی بینی درآمدهای آینده به کار گرفته شده  ( انجام شده، رویکرد متفاوتی برای پیش2023همکاران )

های  نتایج حاکی از آن است که اگر قیمتی بیزی جمعی استفاده کردند.  یافته های تعمیم دلها از م اثرات دینامیک رقابتی، آن

با این وجود، . افزایش یابد ٪30تواند تا  بینی می های رقبای دیگر( در محاسبات لحاظ شوند، دقت پیش بازار )از جمله قیمت

. تاکنون، مطالعات پیشین عامل انسانی را ار نگرفته استکه هیچ الگوریتم جایگزینی مورد استفاده قر شویم متذکرلازم است 

ها  ( انجام شده است، چارچوبی را برای ادغام انسان2020ای که توسط یانگ و همکاران ) برای اولین بار، مطالعه اند. نادیده گرفته

عنوان یک چرخه  بینی به پیشدهد. در این تحقیق، فرآیند  بینی هنگام استفاده از هوش مصنوعی پیشنهاد می در فرآیند پیش

های  مدلبینی مشارکت دارند.  های پیش ها تا پیکربندی مدل ها از مرحله کشف داده شود که در آن انسان در نظر گرفته می
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های اصلی در این زمینه، تضمین  چالش. دست آید گیرند تا نتایج قابل قبول به طور متناوب مورد آزمایش قرار می بینی به پیش

بدون این دانش، تولید نتایج بهینه بر اساس  .بینی داشته باشند های پیش و مدلها  ر است که افراد دانش کافی درباره دادهاین ام

های  کارگیری مدل ( الزامات به2023ای دیگر توسط زهای و همکاران ) پذیر نیست. مطالعه وضعیت فعلی فناوری امکان

ابداری را تعیین کرده است. بر اساس این مطالعه، تمامی منابع اطلاعاتی باید بینی مبتنی بر هوش مصنوعی در حوزه حس پیش

ای منطقی  های ورودی باید رابطه علاوه بر این، دادهوضوح تعریف شوند.  وکار باید به در دسترس قرار گیرند و فرآیندهای کسب

ها باید دارای مقیاس مشخصی  اد مرتبط شود و دادهسنجی روید با خروجی مورد انتظار داشته باشند، هر فرایند باید با یک زمان

 .ورت مؤثر انجام گیردسازی به ص باشند تا پیاده

دارد  ییبسزا ریتاث یمال یاستفاده کنندگان صورت ها یریگ میاست که در تصم یمال یاز اقلام مندرج در صورت ها یکیسود 

به اهداف  یابیدست زانیم یابیارز یاقتصاد تیهر فعال یاتیمهم و ح لیاز مسا یکیرا معطوف خودساخته است.  یادیو توجه ز

 جادیشود و لزوم ا یم یدیوارد عرصه جد یاقتصاد یها تیروزافزون فعال شرفتیپ اب لهیمس نیشک ا یباشد ب یشده م نییتع

و  یابینو ارز یروش ها جادی, مقدمه اازیاحساس ن نیشود و هم یاحساس م شتریب تیتر به واقع کیتر و نزد قیدق یروش ها

علاوه بر جریان نقدی و درآمدها، سود نیز یکی از (. 3403پروانه و همکاران، ) شود یتر م یمیقد یروش ها لیتکم

)براون و  ای دارند ها توجه ویژه ویژه، تحلیلگران مالی به درآمدهای شرکت بهآید.  ها به شمار می های مهم موفقیت شرکت شاخص

بینی سودها مورد ارزیابی قرار  های عصبی در پیش شبکه ( انجام داده، دقت2032ای که شِن ) ه(. در مطالع2032همکاران، 

های ورودی برای آموزش  عنوان ویژگی های تاریخی بیشتری به دهد که هرچه داده گرفته است. یافته اصلی این تحقیق نشان می

رسیون ابل شناسایی است. همچنین، قابلیت استفاده از رگاستفاده شود، الگوهای بهتری برای شناسایی سودهای حال و آینده ق

دهد که  نتایج این تحقیقات نشان می ( تأیید شده است.2032بینی سودها در مطالعه بارانس و پلاس ) لجستیک برای پیش

ردار پشتی های ب تری نسبت به ماشین های درآمدی دقیق بینی تواند پیش ای می صورت مرحله رگرسیون لجستیک چندمتغیره به

مدت برای  کوتاه-های عصبی حافظه بلند ( انجام شده، از شبکه2023کوانیو و همکاران )ارائه دهد. مطالعه دیگری که توسط 

طور قابل  بینی متوسط به بینی درآمدهای آینده استفاده کرده است. نتایج این مطالعه حاکی از آن است که دقت پیش پیش

؛ کوانیو و همکاران، 2032ن مالی بوده است. با این حال، در خصوص هر دو مطالعه مذکور )شِن، توجهی بالاتر از دقت تحلیلگرا

مطالعات  2جدول  بینی دیگری برای ارزیابی در نظر گرفته نشده است. توان به انتقاد پرداخت که هیچ مدل پیش ( می2023

های نمونه و  شده، اندازه های ارزیابی دهد و شامل مدل میصورت خلاصه ارائه  شوند، به ذکرشده را که به تحلیل مالی مربوط می

ای که بالاترین دقت را دارد، ارائه  اند، مجموعه داده بینی است. در مواردی که چندین مجموعه داده تحلیل شده های پیش دقت

مدها و سودها وجود بینی جریان نقدی، درآ دهد که تعداد محدودی از مطالعات در زمینه پیش نشان می 2شده است. جدول 

های خاص آن پرداخته باشند،  بینی ارزش کل یک شرکت یا حداقل ارزش دارایی دارد. با این حال، فقدان مطالعاتی که به پیش

 .وضوح مشهود است به
 

 بینی‌در‌حوزه‌تحلیل‌مالی‌نمای‌كلی‌از‌تمام‌مطالعات‌پیش.‌2جدول‌

 شده‌های‌ارزیابی‌مدل محققان متغیرها
بهترین‌

 مدل

هدف‌

 بینی‌پیش
 حجم‌نمونه

مدت‌

 زمان

معیارهای‌

 ارزیابی

متغیرهای 

 ترازنامه
 AB, DT; LR; RF RF (2030) کرمر/فروند

ارزیابی 

 شرکت
500 

1992–

2004 

نرخ خطا: 

33,20% 

متغیرهای سود 

 و زیان
 NN NN (200۷ی )بارنز/ل

ثروت 

 سهامداران
709 N.A. N.A. 
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 3,877 درآمدها NN NN (2032) شن 
2012–

2017 
N.A. 

 بارانس/پالاس

(2032) 
LR, SVM LR 260 درآمدها 

2014–

2019 
N.A. 

و  سنیوا یسا

 (2020) همکاران

GB, RF, RR, 

SVM 
BI 3,865 درآمدها 

2005–

2014 
N.A. 

متغیرهای 

 جریان نقدی

 /کاکانیبوسابا

(3222) 
NN NN 204 ها هزینه 

1996–

2006 
N.A. 

 (2033ی )چنگ/رو
SVM, مدل هیبرید 

(SVM + FSS) 
 .N.A 2014 565 جریان نقدی هیبرید

 و همکاران یکوز

(2032) 
DT, LR, SVM DT 1,659,083 جریان نقدی 

2006–

2015 
N.A. 

 و همکاران یبهرام

(2020) 
LR, OneR, SVM RF 30,000 جریان نقدی 

1995–

1996 
N.A. 

 کاراچا و همکاران

(2020) 
MLR, NN NN 2005 996 جریان نقدی N.A. 

 و همکاران ینلیمارت

(2020) 
NB, NN, RF RF 1,056,320 جریان نقدی 

2011–

2018 
N.A. 

و  سیدیانیسار

 (2020) همکاران

DT, LR, NB, NN, 

RF, SVM 
SVM 4,498 جریان نقدی 

2011–

2018 
N.A. 

 سایر متغیرها
 و همکاران یل

(2023) 
DT, NN, SVM NN 

چرخه عمر 

 شرکت
4,498 

2011–

2018 
N.A. 

 :ها‌دداشتای

AB = AdaBoost ؛ 

ACC = ؛دقت 

BI = استنتاج بیزی؛ 

DT  =درخت تصمیم؛ 

FSS  =سیستم پشتیبانی فازی؛ 
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GB = تقویت گرادیان؛ 

LR = رگرسیون لجستیک؛ 

LSTM  =مدت بلند؛ حافظه کوتاه 

MAE  =خطای مطلق میانگین؛ 

MAD= انحراف مطلق میانگین؛ 

MAPE  = مطلق درصدی میانگین؛خطای 

MLR  =رگرسیون خطی چندگانه؛ 

NB= بیز نایو؛ 

RF= جنگل تصادفی؛ 

RMSE  =خطای ریشه میانگین مربعات؛ 

RR  =رگرسیون ریج؛ 

SVM  =های بردار پشتیبان ماشین. 

 است. ایجاد شدهه منبع: جدول توسط نویسند 

 

 ها‌و‌اشتباهات‌‌‌تقلب‌-3-4

خطاها  ،IAS استاندارد 2,2ق بند ات مالی فراوانی ایجاد کنند. طبتوانند خسار ها می خطاها و تقلبطور که گفته شد،  همان

گیری یا بیان نادرست اطلاعات هستند که نتیجه عدم رعایت یا اجرای نادرست استانداردهای حسابداری  معمولاً ناشی از نادیده

هبود نمایش وضعیت مالی شرکت های عمدی اشاره دارند که معمولاً با هدف ب های تقلبی به تحریف در مقابل، فعالیت .است

ایز بین تقلب و اشتباه غالباً دشوار است، چرا که یک اظهار نادرست (. با این حال، در عمل تم2002گیرند )رضایی،  صورت می

 .(203۷دقتی نهاد گزارشگر باشد )هانگ و همکاران،  ممکن است ناشی از قصد یا بی

ها به دلیل ماهیت فرعی  ، زیرا آنگذارد کنندگان سرمایه تأثیر می اران و تأمینگذ طور خاص بر سرمایه ها و اشتباهات به تقلب

ها  ی شرکت ها و خطاهای آینده بینی تقلب پیش‌.دهند اند، از دست می گذاری کرده ای را که سرمایه ادعاهای خود، سرمایه

های مختلفی برای شناسایی  طور کلی، روش . بههای نامناسب کمک کند گذاری گذاران در جلوگیری از سرمایه تواند به سرمایه می

های ایمنی مصنوعی، یادگیری  ه تا سیستمهای آماری سنتی گرفت های داده وجود دارد؛ از روش ها و خطاها در مجموعه تقلب

از ها اشاره خواهد شد،  ادامه به آنلاتی که در (. تمامی مقا2032و همکاران،  نگیدانیادگیری )-های فرا ماشین و روش

 اند. شده آموزش دیده گیرند که از طریق یادگیری نظارت هره میهای یادگیری ماشین ب الگوریتم

شده و یادگیری  های یادگیری نظارت ( انجام شده است، به مقایسه کارایی روش2032و همکاران )راهول ای که توسط  مطالعه

دهد که توزیع گاوسی، که به روش یادگیری  پردازد. نتایج این تحقیق نشان می های مالی می نظارت در شناسایی تقلب بدون

ویتی مانند های تق جنگل تصادفی و دیگر روش بینی بالاتری نسبت به الگوریتم نظارت تعلق دارد، از دقت پیش بدون

AdaBoost  یاXGBoost ( انجام شده، 2020و همکاران )تاتوش ای که توسط  برخوردار است. افزون بر این، در مطالعه

بندی است و به  وشهمورد ارزیابی قرار گرفته است. این الگوریتم بر پایه یک روش خ DBSCANبینی الگوریتم  قدرت پیش
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گیرد. جالب توجه است که این الگوریتم تنها با استفاده از دو یا  نظارت قرار می های یادگیری بدون لیل در زمره روشهمین د

 بینی کند. درستی پیش را بهواقعی سه ویژگی ورودی قادر است بیش از نیمی از خطاهای 

ها و خطاها اهمیت دارند. در  بینی تقلب پیش شود این است که کدام متغیرهای ورودی برای علاوه بر این، سوالی که مطرح می

های مالی به عنوان  ( انجام شده، مشخص شده است که علاوه بر استفاده از نسبت2020و همکاران ) باووای که توسط  مطالعه

ای  طالعهبینی مد نظر قرار گیرند. همچنین، م های پیش توانند در آموزش مدل های ورودی، اعداد خام حسابداری نیز می ویژگی

دهد که معیارهای مبتنی بر متن از محتوای موضوعی  ( انجام شده است، نشان می2020و همکاران ) براوندیگر که توسط 

گیری  بینی که توانایی شناسایی و اندازه شهای پی مدلهای نادرست بسیار مفید هستند.  های مالی برای شناسایی گزارش صورت

شده  های غیر پردازش های مالی یا متن هایی که فقط به داده دارند، در مقایسه با مدل های مالی را محتوای موضوعی صورت

ها با استفاده از الگوریتم توزیع کلمات انجام شد که  تحلیل محتوای کیفی آن .متکی هستند، عملکرد بهتری از خود نشان دادند

ای از  های واژه پردازد، بدون اینکه نیاز به فهرست ن اسناد میها در میا سازی موضوعات بر اساس توزیع واژه بندی و کمیّ به طبقه

ها از  ( انجام شد، افزایش کیفیت داده2023و همکاران ) برتومئوای که توسط  . همچنین، مطالعهشده داشته باشد پیش تعیین

ی حسابداری با متغیرهای ها دریافتند که وقتی متغیرها آنهای داده مختلف را نیز به اثبات رساند.  طریق ترکیب مجموعه

های معنادار، اطلاعات بیشتری ارائه  نظمی بینی بی های ورودی برای پیش حسابرسی و بازار ترکیب شوند، به عنوان ویژگی

های  ( انجام شد، نشان داد که گنجاندن ویژگی2023و همکاران ) رحمان. علاوه بر این، مطالعه دیگری که توسط دهند می

ها را  بینی پیش بینی را به طور قابل توجهی افزایش دهد. در این تحقیق، الگوریتم نایو بیز بهترین قت پیشتواند د مالکیت می

 ارائه داد.

شود که چگونه  ارزیابیبینی تقلب و خطاها، باید  های ورودی اضافی برای پیش های مناسب و ویژگی علاوه بر انتخاب الگوریتم

های  ( انجام شده، امکان ارائه ویژگی2032ای که توسط سان ) . مطالعههای حسابرسی گنجاند ها را در فعالیت توان الگوریتم می

توانند  بینی ابتدایی، حسابرسان می دهد. بر اساس پیش بینی اولیه نشان می بینی را پس از پیش های پیش اضافی به مدل

های ورودی  عنوان ویژگی توانند به متغیرها می این آوری کنند. تحقیقات بیشتری را آغاز کرده و متغیرهای جدیدی را جمع

تکرار انجام شود و به این ترتیب،  دلخواه و به تواند به د میها مورد استفاده قرار گیرند. این فراین بینی جدید برای بازمحاسبه پیش

ها و  بینی تقلب پیشسازی تحقیقات مربوط به  به خلاصه 1کند. جدول  های حسابرسی دینامیک و منعطفی را ایجاد می روش

ای  داده پردازد. در صورت تحلیل چندین مجموعه داده، مجموعه ها می ها و دقت شده، اندازه نمونه های ارزیابی خطاها از نظر مدل

 آید. نمایش درمی که بالاترین دقت را دارد، به

 

 بینی‌در‌حوزه‌تشخیص‌تقلب‌و‌خطا‌نمای‌كلی‌از‌مطالعات‌پیش‌-3جدول‌

 دقت دوره حجم‌نمونه بینی‌هدف‌پیش بهترین‌مدل شده‌ای‌ارزیابیه‌مدل محققان

 %71.68 2015–2005 1,239 ها تقلب AB, GD, RF, XGBoost GD (2032) راهول و همکاران

 %75.3 2014-1979 206,026 ها تقلب LR, RB, SVM RB (2020) بائو و همکاران

 %74.2 2012–1994 131,528 خطاها LDA LDA (2020) براون و همکاران

 %76.3 2014–2001 54,541 خطاها DT, GB, LD, LR, NB RB (2023) برتومئو و همکاران

 %63.6 2007–2000 2,262 خطاها DT, NB, NN, RF NB (2023) رحمان و همکاران

 ها کلید واژه
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AB  =AdaBoost 

DT  =درخت تصمیم 

GB  =تقویت گرادیان 

GD  =مدل توزیع گاوسی 

LR  = لجستیکرگرسیون 

LDA  =تحلیل تفکیک خطی 

NB  =بیز ساده 

RF  =جنگل تصادفی 

RB = RUSBoost 

SVM  =ماشین بردار پشتیبان 

 : جدول توسط نویسنده ایجاد شده است.منبع

 

‌رو‌پیشهای‌‌بحث‌و‌پژوهش‌-5

اص، بخش بعدی به های پیشین و دقت آنها بر اساس کاربردهای خ کاررفته در پژوهش بینی به های پیش پس از بررسی مدل

منظور بررسی  اند یا خیر. به بینی مشابهی در کاربردهای مختلف استفاده شده پیشهای  پردازد که آیا مدل تحلیل این موضوع می

دهد. علاوه بر این،  بینی مورد استفاده در مطالعات گذشته را ارائه می های پیش نمای کلی از تمامی مدل 4این موضوع، جدول 

شده و بدون نظارت مناسب  های یادگیری نظارت بینی برای روش های پیش شخص شده است که کدام مدلم 4در جدول 

 هستند.

های مبتنی بر درخت مانند  های عصبی و روش های بردار پشتیبان، رگرسیون لجستیک، شبکه آشکار است که ماشین

روند. با این  کار می بینی در حسابداری مالی به گیری، اغلب برای انجام وظایف پیش های تصمیم های تصادفی و درخت جنگل

اند  هایی را تحلیل کرده اند و داده های محدودی پرداخته حال، شایان ذکر است که بسیاری از مطالعات تنها به بررسی الگوریتم

زان برتری یک بنابراین، همچنان دانش محدودی درباره می اند. تر توسط دیگر مطالعات مورد بررسی قرار نگرفته که پیش

یک راهکار احتمالی برای حل این مشکل، ارزیابی بینی وجود دارد.  ها از نظر دقت پیش الگوریتم نسبت به سایر الگوریتم

بینی از لحاظ دقت و پایداری  ها، توزیع و حجم نمونه( که در آن یک مدل پیش شرایطی است )به عنوان مثال، ساختار داده

شود که مطالعات اخیر از معیارهای گوناگونی برای ارزیابی  افزون بر این، مشاهده می. کند عمل میبهتر ها  نسبت به سایر مدل

 کنند. بینی مشابه استفاده می وظایف پیش
 

‌

‌
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 احتمالیبینی‌‌بینی‌در‌نمونه‌نهایی‌ما‌و‌وظایف‌پیش‌های‌پیش‌مای‌كلی‌از‌تمامی‌مدلن‌-‌4 جدول

 تعداد ها‌مدل
یادگیری‌تحت‌

 نظارت
 رگرسیون یبند‌طبقه

یادگیری‌

 بدون‌نظارت
 بندی‌خوشه

 X 11 ماشین بردار پشتیبان

    

 X 11 رگرسیون لجستیک

    

 X X X 15 شبکه عصبی

  

 X X 11 جنگل تصادفی

   

 X X 11 درخت تصمیم

   

 X 6 بیز ساده

    

AdaBoost 3 X X 

   

 X 3 تفکیک چندمتغیرهتحلیل 

    

 X 2 شبکه بیزی

    

 X X 2 رادیانتقویت گ

   

 X 2 تحلیل تفکیک خطی

    

 X X 2 مدت و بلندمدت حافظه کوتاه

   

 2 همسایه نزدیک

   

X 

 

RUSBoost 2 X 

    

 2 رمزگذار خودکار انباشته

   

X 

 

XGBoost 2 X X 

   

ZeroR 2 X 

    

 X X X 1 ها مورچهسازی کلونی  بهینه

  

 X 1 استنتاج بیزی

    

 X 1 لوشنیشبکه عصبی کانو
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 X X X 1 سیستم پشتیبانی فازی

  

 X X 1 فرآیند گاوسی

   

 1 مدل توزیع گاوسی

   

X 

 

 1 شبکه کوهنن

     

 1 تحلیل دیشرت خطی

     

 1 رگرسیون چندگانه

     

 1 تابع پایه شعاعی

     

 1 رگرسیون ریج

     

 1 سازی کلونی ذرات سوئیچینگ بهینه

     

 ویسنده ایجاد شده است.توسط نمنبع: 

 

رو،  . ازاینبینی خاص ممکن است متفاوت باشد های پیش رود، مناسب بودن مدل با توجه به اینکه کدام معیار ارزیابی به کار می

های هوش مصنوعی وجود دارد. برای پرداختن به این موضوع،  مدلتری درباره نحوه طراحی و استفاده از  نیاز به دانش عمومی

بینی متداولی که پژوهشگران  ران آینده باید الزامات طراحی و اصولی را تدوین کنند که قابلیت انطباق با مشکلات پیشپژوهشگ

 رو هستند، داشته باشد. ها روبه و متخصصان با آن

ک کند. بینی مبتنی بر هوش مصنوعی در حسابداری مالی کم تواند به تقویت و پیشبرد تحقیقات پیش های باز می مفهوم داده

هایی اشاره دارد که افراد بدون هیچ محدودیت  دانش باز به هر محتوایی، اطلاعات یا داده»مطابق با تعریف بنیاد دانش باز، 

های باز  (. مخازن داده2022)بنیاد دانش باز، « قانونی، فناوری یا اجتماعی آزاد به استفاده، بازاستفاده و بازتوزیع آن هستند

تر دانش به صنعت، و امکان بازاستفاده  ها، انتقال ساده ها، کاهش هزینه تر به داده ند، از جمله دسترسی آسانمزایای متعددی دار

طور آزاد در  راحتی و به هایی که به داده(. ، مراجعه کنید2032اران، ها )برای مروری جامع از مزایا، به کیچین و همک از داده

های مختلف پژوهشی بر روی یک  های مختلف هوش مصنوعی را که توسط گروه تم، امکان مقایسه بهتر الگوریدسترس هستند

های حسابداری آزاد برای تحقیقات آینده در  از این جهت، وجود مخازن داده .سازند اند، فراهم می مجموعه داده یکسان اجرا شده

های هوش مصنوعی برای  کدام الگوریتم های مبتنی بر هوش مصنوعی بسیار سودمند خواهد بود تا بررسی شود بینی حوزه پیش

 . ترند وظایف خاص مناسب

تواند برای کاهش این شکاف تحقیقاتی بسیار مناسب باشد،  که می (IS) های اطلاعاتی یک رویکرد متداول در حوزه سیستم

)وون است جدید برای حل مسائل دنیای واقعی  آثارها یا  حل توسعه راه DSR. هدف است (DSR) پژوهش علمی طراحی

فنی و دانش طراحی باشد که به بررسی این مسئله -اجتماعی آثارتواند شامل  می DSR. نتایج حاصل از (2032مادچه بروک و 

، گروگور و 2020)وون بروک و همکاران شود  خاص، موجب بهبود عملکرد در یک زمینه خاص می اثرپردازد که چرا یک  می

 (.2031هنور، 

گیری  خود بهره آثار( برای توسعه DSRمطالعات یادشده از رویکرد سیستماتیک پژوهش علم طراحی )یک از  متأسفانه، هیچ

های هوش مصنوعی تمرکز دارند. بدین ترتیب، محققان  های فنی سیستم اند. در عوض، تحقیقات موجود بیشتر بر جنبه نکرده
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با این حال، دانش مربوط به  اند. دقتشان دست یافته ها و فناوری اطلاعات، نحوه عملکرد آن آثاربه دانشی درباره برخی 

 آثارفناوری اطلاعات، لازم است به  آثارهای اجتماعی یا سازمانی هنوز وجود ندارد. از این رو، علاوه بر برخی از  جنبه

، آثاراین توانند با توسعه و ارزیابی  محققان می .(2032د )لی و همکاران، ( نیز توجه گردISهای اطلاعاتی ) سیستم

های اجرایی که در زمینه علوم محاسباتی یا  دهند تا به چالش این آثار اجازه میهای ارزشمند و نوینی ارائه دهند.  مشارکت

 .اند، رسیدگی کنیم های حسابداری پوشش داده نشده تحقیق

اولین ی، عامل انسانی است. های مبتنی بر هوش مصنوعی در حوزه حسابدار بینی سازی پیش یکی از مسائل کلیدی در پیاده

های اخیر، میزان  . براساس نظرسنجیها است ای که باید در نظر گرفته شود، پذیرش کارکنان برای استفاده از این مدل نکته

های هوش مصنوعی و  های کاربران و سیستم های هوش مصنوعی به وضوح نقش پذیرش کارکنان نسبت به استفاده از برنامه

های  بینی زعم ما، هنوز هیچ پژوهشی در مورد پذیرش پیش اما به (.2023 ،ی)چو ها بستگی دارد ه این سیستمهمچنین اعتماد ب

بینی صورت نگرفته  ر چرخه پیشها د مبتنی بر هوش مصنوعی توسط کارشناسان حسابداری یا بررسی نقش و دامنه وظایف آن

نظریه یکپارچه پذیرش و استفاده از فناوری رش فناوری، مانند کارگیری مدل پذی تواند با به . این شکاف تحقیقاتی میاست

(UTAUTمورد بررسی قرار گیرد تا مشخص شود آیا و چگونه کارکنان از پیش ،) های مبتنی بر هوش مصنوعی در حوزه  بینی

راستا  هم( DSRدر علم طراحی ) پژوهشبا  UTAUTمدل  (.2032)ونکاتش و همکاران،  کنند برداری می حسابداری بهره

کند که هدف آن  ( فراهم میIS artefactsهای اطلاعاتی ) سیستم آثاراست، زیرا این نظریه یک پایگاه دانش را برای توسعه 

توانند انواع مختلفی  های آتی می باشد. در این راستا، پژوهش های هوش مصنوعی می افزایش پذیرش کارکنان در استفاده از مدل

 گیری نمایند. صورت تکراری آزمایش کنند تا میزان افزایش پذیرش کارکنان را به دقت اندازه بهرا طراحی و  IS آثاراز 

پذیری بالای این  های هوش مصنوعی کمک کند، قابلیت توضیح تواند به افزایش پذیرش روش که میهایی  یکی دیگر از جنبه

ای مورد توجه قرار گرفته و شامل  ور فزاینده( به طExplainable AIپذیر ) ی هوش مصنوعی توضیح ها است. حوزه روش

به عنوان مثال، زمانی که  (.2023)بائر و همکاران،  اند های پژوهشی است که در مطالعات مختلف مورد بررسی قرار گرفته جنبه

عنوان یک  ها به بینی فهم بودن این پیش ها اتخاذ کنند، قابل بینی کارکنان موظفند تصمیمات مهم تجاری را بر اساس پیش

یده معمولاً برای افرادی که فاقد دانش بینی پیچ های پیش گیری مدل با این حال، قوانین تصمیم آید. عامل حیاتی به شمار می

( را IS artefactsهای اطلاعاتی ) توان آثار سیستم فنی خاص هستند، به راحتی قابل درک نیستند. برای رفع این مشکل، می

های هوش مصنوعی است. علاوه بر پذیرش کارکنان، تحقیقات  ها افزایش قابلیت فهم مدل هدف آن طراحی و ارزیابی کرد که

بینی مشارکت داشته باشند. از  توانند در فرایند پیش آینده باید به بررسی این موضوع بپردازند که در کدام مراحل کارکنان می

باید بررسی شود که تعامل بین  (،2032 نن،یتی)گروور و ل ندک آنجا که عامل انسانی نقش اساسی در مسائل اجرایی ایفا می

علاوه بر این، پاسخ به این پرسش که چه  تواند به نحو مؤثری صورت پذیرد. های هوش مصنوعی چگونه می کارکنان و مدل

بالایی  گردد، از اهمیت های هوش مصنوعی محول می شود و چه اقداماتی به سیستم وظایفی توسط حسابداران انجام می

ای به  های هوش مصنوعی برای انجام وظایف حسابداری با پیچیدگی فزاینده رود که در آینده، سیستم برخوردار است. انتظار می

با توجه به این تحولات، هوش مصنوعی  (.2032 ،یبو-و لاگلند سیاسکرب ;2023هانتسدر و همکاران،  تنریلا) کار گرفته شوند

؛ 2032هاتونن و همکاران، ) وش و مشارکت انسانی بودند، انجام دهدتر نیازمند ه تری را که پیشقادر خواهد بود وظایف بیش

طور مستمر دچار تحول خواهند شد.  رو، حرفه و وظایف حسابداران انسانی در آینده به ازاین (.2023هانتسدر و همکاران،  تنریلا

عنوان  به های اخیر برای دیدگاهوش مصنوعی نیز اهمیت بسیاری دارد )تر ابعاد اخلاقی استفاده از ه در این زمینه، بررسی دقیق

 ( مراجعه کنید(.2022و همکاران )لهنر ( یا 2020و همکاران )مونوکو نمونه، به تحقیقات 

های اطلاعات حسابداری نیازمند اطلاعات دقیق در مورد  های مبتنی بر هوش مصنوعی در سیستم بینی سازی موفق پیش پیاده

های  های پیشین، عدم بررسی این موضوع است که مدل بینی ها است. یکی از نقاط ضعف مطالعات پیش نگهداری این مدل نحوه

این مسئله  های قابل اعتماد خود را ادامه دهند. بینی بینی پس از چه مدت زمانی باید بازآموزی شوند تا بتوانند پیش پیش

های آزمایشی باقی  صورت پروژه های مبتنی بر هوش مصنوعی غالباً به بینی یشممکن است یکی از دلایل اصلی باشد که چرا پ
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ری مشاهدات بلندمدت برای مسائل مشابه آو توان با جمع شوند. می مانند و در بلندمدت با شکست مواجه شده و متوقف می می

 بینی ارائه داد. های پیش مدلبندی مناسب آموزش مجدد  هایی برای زمان بینی، به این چالش پاسخ داد و توصیه پیش

متمرکز بینی در حسابداری مالی عمدتاً بر چند مورد خاص  های کاربردی فعلی پیش علاوه بر این، شایان توجه است که حوزه

اند. با توجه به اینکه  طور کامل بررسی نشده های مالی، موارد کاربردی بسیاری وجود دارند که هنوز به ویژه در تحلیل . بهاست

بینی ارقام آتی ترازنامه  بینی مبتنی بر هوش مصنوعی بر سود و زیان یا جریان نقدی متمرکز هستند، پیش کثر مطالعات پیشا

( RPAهای دیگری مانند اتوماسیون فرآیند رباتیک ) شود. علاوه بر این، کاربرد فناوری یک شکاف مهم تحقیقاتی محسوب می

و همکاران،  شچنکویاونرد بررسی قرار نگرفته است )هوش مصنوعی به اندازه کافی موبینی خودکار مبتنی بر  برای اهداف پیش

2022.) 

طور  تواند به های مبتنی بر هوش مصنوعی در حسابداری می بینی تحقیقاتی باز، زمینه تحقیقاتی پیش چشم اندازبندی  در جمع

ویژه در زمینه مسائل اجرایی در  برداری کند، به د، بهرهآی دست می های بیشتری که در تحقیقات آینده به قابل توجهی از بینش

بدین ترتیب، تحقیقات آینده اند که از یکدیگر جدا هستند.  های فنی را پیشنهاد کرده حل حسابداری. مطالعات قبلی عمدتاً راه

حلی برای گروهی از مسائل  تری تولید کنند که به عنوان راه توانند نتایج مطالعات پیشین را ادغام کرده و دانش عمومی می

کند تا  آینده کمک میمتخصصان این امر به محققان و  های مبتنی بر هوش مصنوعی در حسابداری باشد بینی مرتبط با پیش

 .بینی را تسهیل و تسریع کنند ترین مدل پیش فرآیند شناسایی و به کارگیری دقیق

 

 گیری‌‌‌نتیجه‌-6

های بالاتر را فراهم کرده است. الگوهای  جستجوی الگوهایی با پیچیدگی های اخیر، هوش مصنوعی قابلیت در سال

شود  ویژه در حوزه حسابداری، مشاهده می . بهها مورد استفاده قرار گیرند بینی تحولات شرکت پیشتوانند در  شده می شناسایی

تری  های دقیق بینی ها قادر به تولید پیش لو مد شوند یمبزرگتری را شامل  یها نمونهای  طور فزاینده بینی به که مطالعات پیش

های مبتنی بر هوش مصنوعی در حسابداری مالی را مورد  بینی در این مقاله، وضعیت کنونی تحقیقات در زمینه پیش هستند.

مایی بررسی قرار دادیم و نخستین مرور سیستماتیک تحقیقات را در این حوزه نوظهور ارائه کردیم. هدف اول ما این بود که ن

در حسابداری مالی ارائه  بینی ها و رویکردهای مبتنی بر هوش مصنوعی برای وظایف پیش کلی از چگونگی استفاده از فناوری

های پژوهشی، یک  علاوه بر این، هدف ما ترسیم یک برنامه پژوهشی آینده از منظر جامع بود. برای پاسخ به این پرسش دهیم.

 چندین پایگاه داده معتبر انجام دادیم تا تحقیقات و انتشارات مرتبط را شناسایی کنیم.علمی از  مقالاتمرور سیستماتیک 

های مبتنی بر هوش مصنوعی در حسابداری مالی  بینی دهد که تا کنون سه حوزه اصلی برای پیش های ما نشان می یافته

ویژه،  باشند. به ن شناسایی تقلب و خطا میبینی ورشکستگی، تحلیل مالی و همچنی ها شامل پیش شناسایی شده است. این حوزه

وکار به جلوگیری  برداری کنند؛ زیرا آگاهی از تحولات آتی کسب ها بهره بینی توانند از این پیش گذاران کنونی و آینده می سرمایه

های  ان، شبکههای ماشین بردار پشتیب اند که روش کند. مطالعات پیشین نشان داده های نامناسب کمک می گذاری از سرمایه

 ی در تمامی این سه حوزه کاربردی هستند.های دقیق و قابل اعتماد بینی های تصادفی قادر به ارائه پیش عصبی و جنگل

تری  توجه های قابل بینی ها پیش بینی نسبت به سایر مدل با این حال، شواهد اندکی وجود دارد که نشان دهد یک مدل پیش

بینی متغیرهای مالی مختلف )مانند درآمد،  دلیل پیش نه تحلیل مالی، استخراج دانش عمومی بهویژه در زمی دهد. به ارائه می

های داده متفاوت با  ها را بر روی مجموعه بینی مدل جریان نقدی و سود( دشوار است. تحقیقات آینده باید عملکرد پیش

علاوه بر این، بیشتر مطالعات به مسائل مربوط به  های مشترک ارزیابی کنند تا به این پرسش تحقیقاتی پاسخ دهند. ویژگی

بینی عمدتاً در  اند. به همین دلیل، نقش انسانی در فرآیند پیش بینی توجهی نکرده های پیش سازی و نگهداری مدل پیاده

تر  رتباط نزدیکتوانند با پر کردن این خلأهای تحقیقاتی و ایجاد ا های آینده می تحقیقات قبلی نادیده گرفته شده است. پژوهش

ک کنند. با استفاده از روش پژوهش علمی توجهی به این حوزه کم طور قابل های حسابداری، به بین علم محاسبات و پژوهش
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Abstract 
Accounting information systems are mainly based on fixed rules, and data is usually available in a structured and 

organized form. However, many of these systems have not yet been able to adapt to the technological 

developments of the day. Therefore, artificial intelligence (AI) in financial accounting is often used only in pilot 

projects. The use of AI-based forecasts in accounting allows for proactive management and deeper analyses. 

However, there is limited knowledge about predictive models that have been evaluated for accounting issues. 

Given this research gap, this study analyzes the existing findings on how AI is used for predictive purposes in 

financial accounting. Therefore, the authors aim to provide a comprehensive perspective and develop a research 

landscape, thereby paving the way for future researchers to gain more general and generalizable knowledge. 
The authors conducted a systematic review of research articles to identify existing research on AI-based 

forecasting in financial accounting. For this purpose, they used Scopus and Web of Science databases. Data 

collection led to a final selection of 47 studies. These studies were analyzed in terms of the forecasting objective, 

sample size, time period, and machine learning algorithms used. The authors identified three application areas 

and provided details on the accuracy and AI methods used. Our findings indicate that socio-technical and 

generalizable knowledge is still incomplete. Accordingly, the authors also develop an open research landscape 

that future researchers can address to further promote and streamline the use of AI-based predictions in financial 

accounting. Research limitations and implications: Due to the rapid development of AI algorithms, our results 

are only able to provide a general picture of the current state of research. Therefore, it is possible that new AI 

algorithms exist that have not yet been explored in the existing research literature. However, interested 

researchers can exploit our findings and the proposed research landscape to further develop this field. 
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